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e AplicacOes na Astronomia




e O uso de redes neurais convolucionais e aprendizagem profunda
tem auxiliado a expandir as ferramentas de visao computacional.

e Tais algoritmos permitem aperfeicoar caracteristicas de uma
Imagem, tais quais: luz, sombra, coloracao, pixelagem e digital.
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e Extracao de atributos

e Mapeamento nao linear

e Bloco multi-escala (MSB)
 Modulos de amostragem incrementada



Rede de Atencao de Espaco
Denso Melhorado

Imagem
BR

| Extragdode

Atributos

(001 et al, 2021, - Adaptado )

| Mapeamento

nao linear

Bloco multi-escala

Maodulo re-
amostragem

Imagem

AR




Extracao de Atributos

e Extrai atributos brutos da
imagem (LR);
e Usa 2 camadas
feature ] ] ]
> convoluciondais, com filtros
de convolucao H1 e Hi

(OOI et al, 2021, - Adaptado )



Mapeamento Nao-Linear

(OOI et al, 2021, - Adaptado)

Non-linear mapping

e Calcula valor de peso otimizado de cada camada no
mapeamento ndao-linear, formando uma serie de blocos de
atencdo de espago denso amplo local (LWDSAB) encadeadas.



e Cada bloco LWDSAB, inspirado no bloco residual amplo local
(LWRB) e no bloco de atencao de espaco denso (DSAB), enfatiza

na melhoraria da precisao do modelo e reducao do tempo de
execucao.

e« LWRB ajuda o melhor desempenho da rede usando menor
memoria e tempo de execucao.

e DSAB ajuda com o canal util dos recursos, para melhora de
precisao e no tempo de execucao.
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(001 et al, 2021, - Adaptado)



Bloco Multiescala

(OOI et al, 2021, - Adaptado)
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e Ele extrai o atributo de LR por trées kernels convolucionais de diferentes
tamanhos.

e Isso permite extrair diferentes aspectos de atributos da mesma entradaq,
estendendo a capacidade do modelo de correlacionar atributos de entrada e
saida.



Moédulo de Aumento de Amostragem
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e Usado nareconstrucao da imagem HR desde os atributos processados. Se
formula baseado em convolugcao subpixel, gue mostrou melhor performance
nos trabalhos anteriores, e € rapido e demanda menor custo computacional.

(001 et al, 2021, - Adaptado)







Metodologia
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e Utiliza-se como metodologia da pesquisa algumas etapas que se
seguem: escolha de um banco de dado, deve-se realizar o pre-
processamento desses dados e o treinamento e teste, para o ultimo
faz-se uso de metricas, otimizadores e tipos de funcao de perda.

e O banco de dados (DIV2K) consiste em 800 imagens de teste e 200
de validacao, como resolucao média de 1972 x 1437 pixels, em cores
e no formato PNG.
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Reconstrucao

Conv. + nois Wiener

3-CMNN

(FLAMARY, 2017) (Galaxia M51a)



Simulacao

Low-Resolution
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(Y.LI etal, 2021)
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"Scientia potentia es!”




